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Plan

1980-2023 : panorama 

Techniques et projets 

IA et histoire de l’art

Perspectives



1980-1990

La vision 

Jacques Thuillier, Éditorial, dans 
H.A.M.I. Histoire de l'art et moyens 
informatiques, 34 (15 août 1989), p. 3, 
INHA, Archives 51/148. Cliché INHA

Salons parisiens du XIXe
Banque de données
Albums Landon Béraud

“Ici encore, l’informatique 
offre le recours miraculeux. 

… Mais surtout l’image 
devient ici essentielle.” 



1980-1990

La vision 
 

Annales du Musée et de l'école 
moderne des beaux-arts. Salon de 
... : recueil de morceaux choisis 
parmi les ouvrages de peinture et 
de sculpture exposés au Musée du 
Louvre ... par C. P. Landon,...
Landon, Charles-Paul (1760-1826).  
Béraud, Antony (1792-1860). 
Éditeur  :  chez C. P. Landon (Paris)
Éditeur  :  Pillet aîné 
Date d'édition :  1808

https://gallica.bnf.fr/ark:/12148/bpt6k62160106/f181.item
https://hal.univ-lorraine.fr/tel-01751008/document


1990-2000

Recherche par
le contenu 
(CBIR)  

The QBIC Project: Querying 
Images By Content Using Color, 
Texture, and Shape. w. Niblack R. 
Barber W. Equitz M. Flickner E. 
Glasman D. Petkovic P. Yanker, C. 
Faloutsos G. Taubin
IBM Research Division, San Jose, 
1993



2000-2010

Le web et 
ses millions 
d’images  

Picsearch (2000)
Google Product Search (2008)
Microsoft Bing (MSN Search)



2012-

Deep learning,
web (et ses
milliards…)  

TinEye 
Google Image, Goolge Lens
Yahoo Image Search
Bing Image Search
Getty Images
…



Typologie de techniques

>Segmentation
Classification 

Modèles texte-image

Recherche par similarité

LayoutML v3 (Microsoft)

https://github.com/microsoft/unilm/tree/master/dit


Segmentation
Imprimés
  

Annales du Musée et de l'école 
moderne des beaux-arts (1808).

Vogue éd. française Au Bon Marché, maison A. Boucicaut, Paris, blanc, 1917

“Où sont les images ?”

https://gallica.bnf.fr/ark:/12148/bpt6k62160106/f181.item


Segmentation
Photographies, manuscrits… et dossiers d’œuvre
  

Quand l’archive incarne l’institution : le rôle des 
dossiers d’œuvre dans la fabrique documentaire 
de la muséalité d’un musée des Beaux-arts, 
Marie Després-Lonnet et Maryse RizzaGallica, recueil de photographies Mandragore, manuscrit enluminé 

https://gallica.bnf.fr/ark:/12148/btv1b84329864/f31.item
https://doi.org/10.4000/signata.3151


Segmentation “sémantique”
Cartes et plans
  

Projet JADIS (2019-2020) 
https://bnf-jadis.github.io 

Projet Map Reader (2019-2023) 
https://living-with-machines.github.io/MapReader/  

https://bnf-jadis.github.io
https://bnf-jadis.github.io
https://living-with-machines.github.io/MapReader/
https://historyfirst.com/tools-from-9-2m-industrial-revolution-project-will-uncover-hidden-stories/


Projet Gallica Images
Segmenter, indexer
  
● Identifier les illustrations de la 

bibliothèque numérique 

● Créer une indexation descriptive 

des illustrations

● Créer, administrer et mettre à 

disposition du public et des 

partenaires la base de données 

des illustrations

● 2023-2026

● IIIF de bout en bout 

gallicapix.bnf..fr



Outils

Yolo 
Detectron2 (Meta AI)
LayoutLMv3
BertGrid
LayoutParser

docExtractor (LIGM)
dhSegment (EPFL)
Cordeep (Max Planck Institute)

Transkribus



Typologie de techniques

Segmentation

>Classification 
Modèles texte-image

Indexation par similarité

Chat

Chien

Charles IV le Bel et l’affaire du chat noir

https://mandragore.bnf.fr/mirador/ark:/12148/btv1b7854293s/f1


Classification d’image

Chat

Chien

Associer une “classe” à 
une image, à partir d’un 
modèle entraîné sur un 
jeu d’images classées 
(apprentissage par l’exemple,
donc potentiellement 
laborieux…)
 

“Quelle est la nature de cette image
(10 techniques/fonctions) ?”

Réseau de neurones artificiels entraîné, gallicapix.bnf.fr (2017)



GallicaCIP 
Classification d’images du patrimoine 

INRIA équipe LinkMedia, 
projet INRIA-MIC (2019) 
Mandragore, corpus Zoologie : 
24k images, 42k annotations, 
397 espèces

Défis : pas de localisation, classes 
déséquilibrées, grande diversité 
visuelle intra-espèce 

Mandragore



GallicaCIP 
Classification d’images
du patrimoine 
  
● Réduction de complexité 

(397 espèces ⇒ 30 genres)
● Supervision forte (Faster R-CNN)
● Augmentation, annotation 

manuelle des images (8k boîtes, 
1,8k images, 100 images par 
classe a minima) 

● Apprentissage par transfert 
sur modèle préentrainé 
(iNaturalist)  

● Fenêtre glissante 



La Contemporaine
Muséographie

Projet MODOAP (2021, Labex “Les Passés 
dans le présent”, 2021) : fonds Elie Kagan 
(200 000), La Contemporaine

Réalisation d’une borne numérique 
d’exploration au sein de l’exposition E. Kagan : 

● exploration thématique (classification 
d’images par modèle entraîné)

● nuage d’images similaires
● repérage des circulations dans la presse

https://modoap.huma-num.fr/Kagan_Contemporaine/index.php 

https://modoap.huma-num.fr/Kagan_Contemporaine/index.php
http://www.lacontemporaine.fr/collections/quels-documents/photographies?com_content=&id=99
http://www.lacontemporaine.fr/action-culturelle/elie-kagan-photographe-independant
https://modoap.huma-num.fr/Kagan_Contemporaine/index.php


“MODOAP”
Muséographie

Manifestation

https://modoap.huma-num.fr/Kagan_Contemporaine/index.php


“Exploring 
Ed Ruscha’s archive”
Catalogage 
automatique 

Archives Ed Ruscha, Getty (2020) 
Exposition virtuelle de 65 000 
photographies (sur 1 M)  numérisée 
et indexées

Google Cloud Vision : classification 
et OCR ; qualité “brute” assumée Palmier

https://12sunsets.getty.edu/

https://12sunsets.getty.edu/contact-sheet?mode=normal&d=0.41483&seed=857&filters=tag,palm%20tree
https://12sunsets.getty.edu/


Musée des arts décoratifs
Catalogage
automatique

Cataloguer en numérisant ?  
1 M de documents, dont 400 000 
échantillons de papiers-peints

● génération de “pré-notices”
● classification de types
● détection de motifs/objets

Fonds Leroy Jean Royère

Expérimentation Yolo v5, Google Vision

palette 
de 

couleurs

motif floral

fauteuil

chaise

croquis m
is 

en 

couleurs

https://madparis.fr/Albums-de-papier-peint-Fonds-Leroyhttps://madparis.fr/Albums-de-papier-peint-Fonds-Leroy
https://madparis.fr/jean-royere-decorateur-a-paris


Outils

Yolo
Faster-RCNN
Amazon, Google…



Typologie de techniques

Segmentation

Classification 
>Modèles texte-image
Indexation par similarité



CLIP
Modèle texte-image

Modèle CLIP (OpenAI, 2021) : apprentissage d’un 
espace de représentation commun à partir de 
400 M d’images du web et leurs légendes

● le modèle peut être opéré avec des requêtes 
en langage naturel

● large “connaissance visuelle” 
(-> pas d’entraînement local)

zéro 
données 
annotées

https://openai.com/research/clip

texte
CLIP

images

● les textes sémantiquement identiques sont 
proches dans cet espace

● les images visuellement similaires sont 
proches dans cet espace

● idem pour les textes/images

https://share.streamlit.io/thoppe/alph-the-sacred-river/main


CLIP : exemple
WISE 

OpenCLIP sur 50 M 
d’images de Wikimedia 

https://www.robots.ox.ac.uk/~vgg/ 

Visual Geometry Group
(Giles Bergel et al., université 
d’Oxford,  2023)

“a caricature illustrating a 
man with a big head from an 
old newspaper“

https://meru.robots.ox.ac.uk/wikimedia/

https://www.robots.ox.ac.uk/~vgg/
https://meru.robots.ox.ac.uk/wikimedia0/


CLIP : exemple
Classification 
de documents

Filtrer les feuillets illustrés : 

● “estampe japonaise”
● “idéogrammes japonais”
● “reliure de livre”
● “page blanche”

https://gallery.dataiku.com/projects/EX_CLIP/

https://drive.google.com/file/d/18WliVocf8AAp-S0Rw_MeqRFnkXO3ae9D/view?usp=sharing
https://gallery.dataiku.com/projects/EX_CLIP/


CLIP : exemple
Classification de photos
pour des usages internes “une photo d’un papier décoré”

Indexation d’une banque d’images 
(ateliers de restauration internes, 
50 000 images) avec CLIP :

● recherche de sujets d’intérêt 
(reliure, nerf, cuir…)

● recherche par texte libre

https://github.com/altomator/CLIP_test



CLIP, CoCa, Pix2Struct…
Génération de légendes 

Catalogage automatique

Accessibilité aux contenus 
iconographiques 

image

modèle

texte

A map of the region of 
France with the cities of 
Arrivee and Montfort.

A drawing of a person's 
face with the words 
Article and Importation 
written on it.

PIX2STRUCT: SCREENSHOT 
PARSING AS PRETRAINING 
FOR VISUAL LANGUAGE 
UNDERSTANDING
Kenton Leeet al. (2022)

https://gallica.bnf.fr/ark:/12148/bpt6k9604118j/f11.item
https://arxiv.org/pdf/2210.03347.pdf
https://arxiv.org/pdf/2210.03347.pdf
https://arxiv.org/pdf/2210.03347.pdf
https://arxiv.org/pdf/2210.03347.pdf


Outils

CLIP
CoCa
Pix2Struct



Typologie de techniques

Segmentation

Classification 

Modèles texte-image

>Indexation par similarité



Snoop 
Moteur de 
similarité visuelle 

Moteur  Snoop (INA, Inria/équipe Zenith)

● Utilisé par l’application de science 

participative Pl@ntNet

● INA : aide à l’indexation de contenus 

par les documentalistes

● Projets R&D (média, sciences 

de l’information)



Gallica Snoop 
Recherche avec 
interaction utilisateur 

● Projet R&D Gallica Snoop, 2019-2020 
(convention cadre INRIA-MiC)  : 
1,2 M images, “humain dans la boucle”

● Expérimentations internes, projets 
hébergés par le BnF Datalab

● Modèles CNN ou SIFT

https://snoop.inria.fr/bnf/

https://snoop.inria.fr/bnf/
https://snoop.inria.fr/bnf/


La 
Contemporaine
Recherche de 
reproductions 

Droit et Liberté, mai 1961

Recherche de 
reproductions 
de photo d’Elie Kagan 
dans la presse 
contemporaine avec
le moteur Snoop / SIFT 
(détails, recadrage)

https://snoop-modoap.huma-num.fr/kagan/
https://modoap.huma-num.fr/Kagan_Contemporaine/reprises.php


Maken
Moteur de similarité
multimodale

https://www.nb.no/maken/

 
Bibliothèque nationale de Norvège

Moteur de recommandation  : 

● pour les imprimés (500k notices)
● pour les images (500k, 

embeddings CLIP) 

https://www.nb.no/maken/
https://www.bnf.fr/sites/default/files/2022-03/AI%20at%20scale_Maken_presentation.pdf


BnF : mySnoopy 
Aide au catalogage

Aide au catalogage avec un 
démonstrateur interne 
(réseau CNN, Milvus, 
Towhee, Python)

(Dpt des Arts du spectacle, 
BnF, 2023)

1. Photo prise en magasin
(smartphone)

2. Déjà numérisé dans Gallica ? 



La Contemporaine : 
visualisation du fonds
Elie Kagan par nuage 
d’images agrégées par 
similarité avec PixPlot 
(DHLab, Yale)

Pixplot
Visualisation de 
grandes collections 

manifestations
https://modoap.huma-num.fr/pixplot_kagan/

https://modoap.huma-num.fr/pixplot_kagan/index.html
https://modoap.huma-num.fr/pixplot_kagan/index.html#


Vikus 
Visualisation 
de collections 
IIIF 

 
Visualiseur de 
collections IIIF par date, 
mot-clé, proximité 
visuelle (modèle CLIP)

https://vikusviewer.fh-potsdam.de/

https://vikusviewer.fh-potsdam.de/


Panoptic
Annotation et exploration 
de corpus massifs 

 
CERES, Sorbonne Université

Logiciel (en développement) 
d'annotation et d’exploration 
de gros corpus d'images SHS 

https://ceres.sorbonne-universite.fr/actualit%C3%A9s/2023-04-13_ateliers_panoptic/



Outils

CLIP, OpenCLIP 

SNOOP (Ina-Inria)
Vikus (univ. Postdam)
Pixplot (univ. Yale)
et aussi :
Pimmi (Ina)
Collection Space Navigator (univ. Tallinn)
Panoptic (CERES)



IA et histoire de l’art



imgs.ai
Moteur de similarité

https://zentralwerkstatt.org/blog/ten-years-of-image-synthesis

 
Université de Marbourg

Collections MET et Risjkmuseum : 
modèles CLIP (texte-image) ou CNN (image)

● Qu’est-ce que la similarité ?
● … en particulier pour l’histoire de l’art 

(patrimoine, ESR)
● Prise en compte des niveaux 

d’interprétation requis ? (E. Panofsky) 

“a triumphal arch with three doors”

https://imgs.ai
https://imgs.ai


femme, 
pupitre

Indexation IA et 
vocabulaires contrôlés ?
imgs.ai

“une femme utilisant un pupitre”

● à intégrer ?
● complémentaires ?
● irréconciliables ?

https://www.metmuseum.org/art/collection/search?q=lectern


iART
Moteur pour la recherche
en histoire de l’art 

https://www.iart.vision/

 
Universités Leibnitz, Paderborn, Munich

Plateforme paramétrable pour l’étude 
comparative de corpus d’images : 

● plusieurs modèles d’indexation image
● métadonnées (notices)
● navigation multimodale

https://arxiv.org/pdf/2108.01542.pdf

https://www.iart.vision/


Indexation IA et 
vocabulaires contrôlés ?
Le cas d’Iconclass

Catalogage automatique : entrainer un modèle 
d’indexation Iconclass (à partir d’un corpus 
images/indexations Iconclass)... difficile

Aide à l’utilisation d’Iconclass : aisé

CLIP Banque d’images
indexées avec Iconclass 

(et CLIP)

Images
similaires

Concepts Iconclass
associés

● concept IC 1
● concept IC 2
● …



Projets

imgs.ai (univ. Marbourg)
iART (univ. Leibnitz)
EyeCON (univ. Nanterre)

“Transfer Learning for the Visual Arts: The 
Multi-Modal Retrieval of Iconclass Codes”, 
Nikolay Banar, Walter Daelemans, Mike 
Kestemont

“Towards Generating and Evaluating Iconographic 
Image Captions of Artworks”, 
Eva Cetinic 

“Multimodal Search on Iconclass using 
Vision-Language Pre-Trained Models”, Cristian 
Santini et al.



Perspectives

“A painting by Edvard Munch depicting 
a librarian fearing to be replaced by 
an artificial intelligence” 
(DALL.E 2)



L’âge d’or ?
Modèles prêts à l’emploi 

CLIP (2021)
450 M de paires légende/image

BERT (2020)
110 M de paramètres

GPT-3 (2021)
175 milliards de p.

Ces modèles consomment les contenus du web…

GPT-4 (2023)
1 trillion ? 

Modèle 
texte-image

https://share.streamlit.io/thoppe/alph-the-sacred-river/main


Corpus/modèle
Général/spécialisé

Pissenlit/pâquerette ?
CLIP : 97% (précision)

“un dessin d’une pâquerette”  https://imgs.ai 

https://imgs.ai


Vocabulaire, modèle
Contrôlé/libre, image/texte-image

cheveux, coiffure, femme

“coiffure de femme“

Vogue (1920)
L’OEuvre,  
L’Excelsior (1930)

Détection d’objets/concepts  
⇒  “sujets” ⇒ “catalogue”  ⇒ 
indexation plein texte

Indexation 
CLIP ⇒ 
interrogation 
en “langage 
naturel” 



Le souci de l’utilisateur
Utilisabilité ?

Projet du programme “Towards 
a National Collection Foundation” 
(TNA, univ. of Surrey, V&A Museum…)

“Application de méthodes de vision par 
ordinateur (CV) et d'intelligence 
artificielle explicable (XAI) pour 
améliorer la capacité du grand public et 
des chercheurs spécialisés à découvrir des 
collections visuelles de manière nouvelle 
et/ou plus efficace”

https://www.nationalcollection.org.uk/sites/default/files/2021-10/Deep%2
0Discoveries%20Final%20Report%20.pdf

https://www.nationalcollection.org.uk/sites/default/files/2021-10/Deep%20Discoveries%20Final%20Report%20.pdf


Conclusion

Promesses : indexation, accès, 
volumes

Défis : complexité technique, 
rythme des changements 
techniques, boîtes noires, 
intégration (compétences, 
architecture informatique)

 

 

Sélection d’une approche, d’un modèle, 
pour créer/améliorer un service
Mise en œuvre (technique, design)
Intégration avec les SI existants informati

cien(ne)*

patrimoine

*spécialisé(e)

Shahrazad Rahmé (2022)



Merci !

jean-philippe.moreux@bnf.fr

CENL “AI in libraries” network group : 
https://www.cenl.org/networkgroups/ai-in-libraries-network-group/
  
AI4LAM : ai4lam.org 

https://www.cenl.org/networkgroups/ai-in-libraries-network-group/

